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The upper and lower bound of Gompertz function ratio---Japan(male)
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Upper and lower bound of Gompertz function 
       ratio after the Whittaker(z=3,h=2000) graduation---Singapore(male)
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� �� �� �� � : 
¹ � V (�������� 80 	 
 109 	 ����� 80 	 
 100 	 � � � ) 

�   �     � ( � � )  I  �  k ( � � ) �  � � ( � � ) 

 x � xn     xd � xq �  xn     xd �  xq �  xn     xd � xq �  

v ¡  x y '  � � '  � � �  x y '  � � '  � � �  x y '  � � '  � � �  

80 1488902 129059 0.08668 6171300 602450 0.09762 10468 974 0.09305 
81 1297356 124697 0.09612 5386660 575263 0.10679 8873 900 0.10143 
82 1118653 118437 0.10587 4637269 539856 0.11642 7395 825 0.11156 
83 948822 109827 0.11575 3935705 498531 0.12667 6013 697 0.11592 
84 801055 101416 0.12660 3300704 453904 0.13752 4894 624 0.12750 
85 665127 92095 0.13846 2718510 405671 0.14923 3921 516 0.13160 
86 540835 81528 0.15074 2203932 357107 0.16203 3101 447 0.14415 
87 428401 71832 0.16767 1755371 309010 0.17604 2379 370 0.15553 
88 329268 58712 0.17831 1367630 258807 0.18924 1756 275 0.15661 
89 247987 48086 0.19391 1048111 213666 0.20386 1305 224 0.17165 
90 183667 38599 0.21016 790000 173994 0.22025 976 170 0.17418 
91 133629 30014 0.22461 586574 138558 0.23622 737 147 0.19946 
92 94682 22923 0.24211 426200 107969 0.25333 518 119 0.22973 
93 65001 16576 0.25501 302759 82024 0.27092 347 65 0.18732 
94 43645 11898 0.27261 209593 60627 0.28926 245 59 0.24082 
95 28379 8297 0.29236 142067 43595 0.30686 166 37 0.22289 
96 18018 5524 0.30658 93741 30306 0.32330 113 30 0.26549 
97 11186 3633 0.32478 60141 20295 0.33746 67 19 0.28358 
98 6755 2253 0.33353 37828 13209 0.34919 40 11 0.27500 
99 3987 1440 0.36117 23170 8784 0.37911 23 11 0.47826 
100 2223 822 0.36977 13066 5486 0.41987 11 6 0.54545 

101 1210 484 0.40000 7048 2979 0.42267 �  �  �  
102 625 244 0.39040 3732 1606 0.43033 �    
103 333 148 0.44444 1958 914 0.46680 �    
104 155 63 0.40645 963 428 0.44444 �    
105 84 40 0.47619 482 216 0.44813 �    
106 38 17 0.44737 236 108 0.45763 �    
107 16 6 0.37500 109 54 0.49541 �    
108 9 6 0.66667 50 28 0.56000 �    
109 2 2 1.00000 18 14 0.77778 �    
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¹ � T (��- ���� � � �u s p � 	 
 m n ) 

 

�  �   �   (� �)�  �  �  �   ��  (� �)�  �  
� �  � � �  Whittaker Bayesian Kernel � �  � � �  Whittaker Bayesian Kernel 

Age xq �  
(z=3,h=100000) (r=0.9) (h=1) Age xq �  (z=3,h=2000) (r=0.9) (h=1) 

80 0.08668 0.11245 0.09277 0.09094 80 0.09305 0.107463 0.09762 0.09682 

81 0.09612 0.11578 0.10117 0.09632 81 0.10143 0.110905 0.10679 0.10163 

82 0.10588 0.12008 0.11013 0.10458 82 0.11156 0.114709 0.11641 0.10863 

83 0.11575 0.12534 0.11979 0.11456 83 0.11592 0.118882 0.12666 0.11630 

84 0.12660 0.13157 0.13012 0.12519 84 0.12750 0.123452 0.13751 0.12414 

85 0.13846 0.13877 0.14135 0.13669 85 0.13160 0.128475 0.14921 0.13224 

86 0.15075 0.14694 0.15371 0.14931 86 0.14415 0.134061 0.16202 0.14140 

87 0.16768 0.15610 0.16732 0.16288 87 0.15553 0.140375 0.17601 0.15054 

88 0.17831 0.16625 0.18002 0.17635 88 0.15661 0.147657 0.18920 0.15824 

89 0.19391 0.17741 0.19412 0.19033 89 0.17165 0.156225 0.20381 0.16664 

90 0.21016 0.18959 0.20988 0.20533 90 0.17418 0.166475 0.22017 0.17775 

91 0.22461 0.20282 0.22513 0.22064 91 0.19946 0.178872 0.23611 0.19360 

92 0.24211 0.21714 0.24139 0.23591 92 0.22973 0.193943 0.25317 0.20778 

93 0.25501 0.23257 0.25792 0.25102 93 0.18732 0.212251 0.27067 0.21230 

94 0.27261 0.24916 0.27511 0.26688 94 0.24082 0.234377 0.28890 0.21983 

95 0.29236 0.26696 0.29155 0.28386 95 0.22289 0.260868 0.30633 0.23305 

96 0.30658 0.28601 0.30662 0.30049 96 0.26549 0.292205 0.32256 0.25074 

97 0.32478 0.30638 0.31926 0.31602 97 0.28358 0.32877 0.33634 0.27168 

98 0.33353 0.32811 0.32914 0.33100 98 0.27500 0.370826 0.34759 0.30590 

99 0.36117 0.35128 0.35654 0.34764 99 0.47826 0.418511 0.37693 0.37908 

100 0.36977 0.37593 0.39347 0.36507 100 0.54546 0.471863 0.41615 0.46636 

101 0.40000 0.40213 0.39319 0.38201 �  �  �  �  �  

102 0.39040 0.42992 0.39788 0.39682 �      

103 0.44444 0.45937 0.43288 0.41288 �      

104 0.40645 0.49050 0.41108 0.42671 �      

105 0.47619 0.52337 0.42158 0.44046 �      

106 0.44737 0.55799 0.44591 0.44882 �      

107 0.37500 0.59438 0.51667 0.45657 �      

108 0.66667 0.63255 0.65490 0.52485 �      

109 1.00000 0.67251 1.00000 0.67031 �      

 
 
 
 
 


